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Introducao

A avaliacdo de IA em salde ndo termina na acurdcia. E preciso compreender para quem o sistema
funciona, que explicagdo oferece, como trata dados sensiveis e quais danos podem emergir da
interagao entre modelo, instituicdo e usuario. [1]

O encontro conecta explicabilidade, equidade, privacidade e seguranga como dimensbes de
governancga durante todo o ciclo de vida. [1]
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Figura 1 — Auditoria de desempenho por subgrupos. Fonte: elaboracao propria com base em [2].

1. Interpretabilidade e explicabilidade

Modelos complexos mapeiam preditores para saidas por relagdes dificeis de representar em
raciocinio humano. Explicabilidade reline métodos para tornar aspectos desse processo acessiveis. A
finalidade deve ser definida: compreensédo global, justificativa local, depuracao, auditoria ou
comunicagao clinica exigem evidéncias diferentes [1].

Métodos locais atribuem contribuigcédo a variaveis para uma previsdo; mapas de saliéncia destacam
regioes de imagem associadas a saida. Essas representagdes nao provam causalidade nem garantem
que o modelo use mecanismos clinicos validos. Precisam ser avaliadas quanto a fidelidade,
estabilidade e utilidade [1].

CONCEITO-CHAVE
Modelos complexos mapeiam preditores para saidas por relagoes dificeis de representar em
raciocinio humano.

2. Equidade e fontes de viés

Viés pode ser introduzido na formulagéo, selecdo de dados, construgdo e implantagcdo, além da
interpretacdo humana. Equidade n&o equivale a repartir erros de forma mecanicamente igual: requer
explicitar beneficios, danos, grupos afetados e contexto [2].

Encontro 14 - 3



Aprendizado de Maquina para Saude - Encontro 14

Auditoria deve desagregar desempenho e calibragcao, verificar cobertura, qualidade de rotulo e
proxies. Uma varidvel aparentemente neutra pode representar acesso, utilizagdo ou pratica
institucional e reproduzir desigualdade quando tomada como necessidade clinica [2].

3. Privacidade, confidencialidade e seguranca

Privacidade diz respeito ao controle e ao uso apropriado de informagdes pessoais; confidencialidade
envolve obrigagcbes de quem recebe os dados; seguranga reune controles que protegem
confidencialidade, integridade e disponibilidade [3].

Remover identificadores diretos ndo elimina todo risco de reidentificagdo. Governanga deve combinar
minimizagao, autorizacao, controle de acesso, registro, retengcéo e resposta a incidentes. Seguranca
cibernética afeta seguranga do paciente quando disponibilidade ou integridade de sistemas clinicos é
comprometida [3].

4. Colaboracgao distribuida e vigilancia

Aprendizado federado mantém dados localmente e coordena atualizagdo de um modelo comum. Essa
arquitetura reduz centralizagdo, mas ainda requer avaliar vazamento por atualizagdes,
heterogeneidade entre instituicdes e governanga [4].

A vigilancia pés-implantagao deve observar desempenho, subgrupos, incidentes e mudangas de uso.
Efeitos éticos ndo sdo propriedades fixas do arquivo do modelo; emergem no sistema sociotécnico e
podem mudar com o tempo [2].

5. Governanga de IA generativa

IA generativa acrescenta riscos de alucinagéo, perda de contexto e comportamento mais auténomo.
Um checklist recente organiza salvaguardas por pré-desenvolvimento, desenvolvimento, pos-
implantagéo e temas transversais, incluindo controle de acesso, verificagdo especializada, robustez a
prompts, limites de decisdo, humano-no-loop para alto risco e plano de monitoramento continuo [5].

Responsabilidade precisa ser distribuida antes do incidente: instituicdo, profissionais, pesquisadores
e desenvolvedores devem ter deveres documentados. O estudo de consenso encontrou maior
convergéncia sobre deveres institucionais e profissionais do que sobre a atribuigdo ao desenvolvedor,
mostrando que auséncia de consenso nao autoriza deixar a governancga indefinida [5].

Para LLMs, RAG pode ancorar respostas em literatura ou diretrizes, mas a qualidade da explicagéo
depende da recuperagéo, da fidelidade e da compreenséo pelo usudrio. Uma explicagédo plausivel ou
longa nao substitui validagao prospectiva, integragao ao fluxo e avaliagao de desfechos [6].

LIMITAGAO DOCUMENTAL

A cobertura juridica detalhada de LGPD e GDPR permanece limitada; a revisdo atualiza
governancga de |A generativa, mas nao substitui interpretagdo legal das normas.

Sintese do encontro

Interpretabilidade e explicabilidade: modelos complexos mapeiam preditores para saidas por
relacoes dificeis de representar em raciocinio humano.
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Equidade e fontes de viés: viés pode ser introduzido na formulagéao, selecao de dados, construgao e
implantagao, além da interpretagdo humana.

Privacidade, confidencialidade e seguranca: privacidade diz respeito ao controle e ao uso
apropriado de informagdes pessoais; confidencialidade envolve obrigagdes de quem recebe os
dados; seguranga reune controles que protegem confidencialidade, integridade e disponibilidade

(3.

Colaboragao distribuida e vigilancia: aprendizado federado mantém dados localmente e coordena
atualizacdo de um modelo comum.

Governancga de IA generativa: ia generativa acrescenta riscos de alucinagao, perda de contexto e
comportamento mais autébnomo.
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