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Introducao

Algoritmos cldssicos oferecem diferentes vieses indutivos para representar relagoes entre entradas e
saidas ou descobrir estrutura sem rotulos. A escolha nado deve ser uma disputa abstrata de
desempenho: depende da tarefa, da dimensionalidade, do tamanho da amostra, da estabilidade e da
necessidade de interpretagéao. [1]

O encontro compara regressao logistica, arvores, ensembles, maquinas de vetores de suporte,
agrupamento e reducao de dimensionalidade, destacando entradas, saidas, pressupostos e
armadilhas de interpretagéo. [1]

Arvores sio perguntas; ensembles sdo comités

Random Forest estabiliza por votacdo; Boosting aprende sequencialmente com erros anteriores.

Arvore Random Forest Boosting

muitas arvores + votacao corrige erros em sequéncia
idade > 657

bagging reduz variancia

baixo risco alto risco

Figura 1— Arvores e ensembles. Fonte: elaboracéo prépria a partir do material da disciplina, com base em [1] e

2].

1. Supervisionado e nao supervisionado

No aprendizado supervisionado, exemplos incluem preditores e uma saida conhecida; o modelo
aprende uma fungao para novos casos. No néo supervisionado, nao ha rétulo-alvo e o algoritmo
procura organizagdo nos dados. Essa distingéo altera o tipo de afirmacéo possivel: um agrupamento
sugere estrutura, mas ndo demonstra que os grupos sdo doengas naturais [1].

CONCEITO-CHAVE
No aprendizado supervisionado, exemplos incluem preditores e uma saida conhecida; o modelo

aprende uma fungao para novos casos.

2. Regressao logistica e margem

A regressao logistica modela a relagao entre preditores e a probabilidade de uma classe binaria.
Coeficientes podem ser transformados em razdes de chances, mas essa associacao nao deve ser
interpretada automaticamente como efeito causal. Regularizagdo pode controlar complexidade e
instabilidade em conjuntos com muitas variaveis [1].
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Maquinas de vetores de suporte procuram uma fronteira com margem entre classes; fungoes kernel
permitem fronteiras nao lineares em um espago transformado. Escala das varidveis, escolha do kernel
e parametros de penalizagao influenciam o resultado e sua generalizacéo [2].

3. Arvores e ensembles

Arvores dividem o espaco de preditores por regras sucessivas e produzem classe ou valor nas folhas.
Arvores profundas podem ajustar ruido. Random forests combinam &rvores construidas com
reamostragem e subconjuntos de variaveis, reduzindo variancia pela agregacao [2].

Boosting constréi modelos em sequéncia, concentrando etapas posteriores nos erros anteriores. O
ganho de flexibilidade amplia a necessidade de regularizagao, validacao e explicagdes adequadas ao
uso clinico [1].

4. Clustering, visualizacao e fendtipos

Agrupamento depende de representagao, distancia e critério de formagao dos grupos. Mudangas de
escala ou escolha de variaveis podem mudar a solugao. Redugdes como t-SNE e UMAP sao Uteis para
visualizar vizinhangas, mas a geometria bidimensional ndo deve ser tomada como prova de separagéao
clinica [1].

Fenotipagem computacional usa padrées em dados clinicos para caracterizar grupos ou estados. A
interpretacao requer validagao externa, estabilidade, plausibilidade e relacdo com decisdes ou
desfechos; o nome dado ao cluster ndo substitui evidéncia de validade [3].

Sintese do encontro

Supervisionado e ndo supervisionado: no aprendizado supervisionado, exemplos incluem
preditores e uma saida conhecida; o modelo aprende uma fungéo para novos casos.

Regressao logistica e margem: a regressao logistica modela a relagdo entre preditores e a
probabilidade de uma classe binaria.

Arvores e ensembles: arvores dividem o espaco de preditores por regras sucessivas e produzem
classe ou valor nas folhas.

Clustering, visualizagao e fendtipos: agrupamento depende de representacao, distancia e critério
de formacgéao dos grupos.
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